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Sviluppo di modelli QSAR predittivi mediante tecniche di Machine Learning. Applicazione ad inibitori di PKC-6.
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Sviluppo di modelli QSAR predittivi mediante tecniche di Machine Learning. Applicazione ad inibitori di PKC-6.
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Sviluppo di modelli QSAR predittivi mediante tecniche di Machine Learning. Applicazione ad inibitori di PKC-6.
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Sviluppo di modelli QSAR predittivi mediante tecniche di Machine Learning. Applicazione ad inibitori di PKC-6.
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Sviluppo di modelli QSAR predittivi mediante tecniche di Machine Learning. Applicazione ad inibitori di PKC-6.
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Sviluppo di modelli QSAR predittivi mediante tecniche di Machine Learning. Applicazione ad inibitori di PKC-6.
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Sviluppo di modelli QSAR predittivi mediante tecniche di Machine Learning. Applicazione ad inibitori di PKC-6.
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Sviluppo di modelli QSAR predittivi mediante tecniche di Machine Learning. Applicazione ad inibitori di PKC-6.
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Sviluppo di modelli QSAR predittivi mediante tecniche di Machine Learning. Applicazione ad inibitori di PKC-6.
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Sviluppo di modelli QSAR predittivi mediante tecniche di Machine Learning. Applicazione ad inibitori di PKC-6.
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Sviluppo di modelli QSAR predittivi mediante tecniche di Machine Learning. Applicazione ad inibitori di PKC-6.
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Sviluppo di modelli QSAR predittivi mediante tecniche di Machine Learning. Applicazione ad inibitori di PKC-6.



Training set generato a partire dai saggi cellulari (F) : 326 molecole
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Training set generato a partire dai saggi cellulari (F) : 326 molecole
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Training set generato a partire da saggi biochimici (B) : 853 molecole
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Training set generato a partire dai saggi biochimici (B) : 853 molecole
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Sviluppo di modelli QSAR predittivi mediante tecniche di Machine Learning. Applicazione ad inibitori di PKC-8.
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Sviluppo di modelli QSAR predittivi mediante tecniche di Machine Learning. Applicazione ad inibitori di PKC-6.
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Sviluppo di modelli QSAR predittivi mediante tecniche di Machine Learning. Applicazione ad inibitori di PKC-6.
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Sviluppo di modelli QSAR predittivi mediante tecniche di Machine Learning. App
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Sviluppo di modelli QSAR predittivi mediante tecniche di Machine Learning. Applicazione ad inibitori di PKC-8.
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Sviluppo di modelli QSAR predittivi mediante tecniche di Machine Learning. Applicazione ad inibitori di PKC-8. ® S
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Sviluppo di modelli QSAR predittivi mediante tecniche di Machine Learning. Applicazione ad inibitori di PKC-6.
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Sviluppo di modelli QSAR predittivi mediante tecniche di Machine Learning. Applicazione ad inibitori di PKC-6.



Training set generato a partire dai saggi cellulari (F) : 326 molecole

| goritmo | Acuracy | mcc | RoCAUC
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Sviluppo di modelli QSAR predittivi mediante tecniche di Machine Learning. Applicazione ad inibitori di PKC-6.
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Sviluppo di modelli QSAR predittivi mediante tecniche di Machine Learning. Applicazione ad inibitori di PKC-6.



